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O objetivo deste estudo foi agrupar acoérdaos do Conselho Administrativo de Recursos
Fiscais (CARF) relacionados ao Imposto de Renda Pessoa Juridica (IRPJ), prolatados
entre 2016 e 2020, empregando técnicas de aprendizado de maquina (ML) para a
clusterizagdo de documentos textuais. A analise resultou em 13 clusters exclusivos,
um achado inédito na literatura contabil tributaria no Brasil. Essa identificagdo
¢ relevante para o CARF, contribuintes, administragdo tributaria e profissionais
contabeis e tributaristas envolvidos em questdes contabeis e tributarias relacionadas
ao IRPJ. Os algoritmos de ML utilizados mostraram-se eficientes na resolugdo de
problemas complexos de processamento de linguagem natural (PLN), como criar
representagdes vetoriais de termos e identificar tematicas em dados ndo estruturados,
fornecendo contribuigdes valiosas para o entendimento de matérias controversas no
IRPJ a luz da jurisprudéncia administrativa. A clusterizacdo de precedentes se traduz
em maior acessibilidade e andlise de padrdes nos julgamentos, facilitando a tomada
de decisoes na contabilidade tributaria.
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The objective of this study was to cluster judgments of the Administrative Council
of Tax Appeals (CARF) related to corporate income tax (IRPJ) rendered between
2016 and 2020, employing machine learning (ML) techniques for the clustering of
textual documents. The analysis resulted in 13 unique clusters, an unprecedented
finding in the tax accounting literature in Brazil. This identification is relevant for the
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in accounting and tax issues related to the IRPJ. The ML algorithms used proved
efficient in solving complex natural language processing (NLP) problems, such
as creating vector representations of terms and identifying themes in unstructured
data, providing valuable contributions to understanding controversial IRPJ issues in
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1 INTRODUCAO E PROBLEMA

Os acorddos do CAREF relativos ao IRPJ s@o decisdes administrativas que estabelecem critérios para a
apuragdo e tributacdo do IRPJ, sendo importantes para a area contabil. Esses acorddos fornecem informacgdes
valiosas sobre as principais causas que levam as controvérsias e sobre os critérios que as autoridades fiscais
usam para verificar a escrituracao contabil de uma empresa. Além disso, os acérddos do CARF também ajudam a
esclarecer outras questdes, como a aferi¢ao do lucro real da empresa e a dedug@o de despesas.

Ao estudar os acordaos do CARF relativos ao IRPJ, os profissionais da area contabil podem obter uma
compreensdo mais profunda das leis e regulamentos fiscais ¢ como eles se aplicam aos negdcios. Isso os ajuda a
fornecer conselhos precisos e eficazes aos seus clientes sobre questdes fiscais ¢ a minimizar o risco de sang¢des
fiscais. Além disso, os acorddos do CARF também oferecem insights sobre o planejamento tributario e ajudam
os profissionais da area contabil a identificar oportunidades para maximizar as dedugdes fiscais de seus clientes.

Este artigo objetiva analisar acordaos emitidos no CARF referentes ao IRPJ, utilizando aprendizagem
de maquina (Machine Learning - ML) ndo supervisionada e técnica de agrupamento (clustering). A clusterizagao
de textos busca identificar grupos de documentos similares em um conjunto maior, dividindo-o em partes
semanticamente heterogéneas (Serras, 2021).

O objetivo principal desta pesquisa foi empregar algoritmos de aprendizado de maquina para agrupar
processos similares julgados no CARF, facilitando a criagdo de decisdes uniformes com base em precedentes
semanticos e colaborando para a otimizag¢ao da gestdo tributaria. Os objetivos especificos englobam a analise da
clusterizacao, visando identificar o assunto principal de cada grupo e a quantidade de acordaos proferidos. Além
disso, o artigo busca ressaltar que a andlise dos resultados obtidos pelo modelo de aprendizado de maquina requer
conhecimento em contabilidade e tributacdo, e que a aplicacdo desta tecnologia pode gerar impactos significativos
na area contabil, especialmente no planejamento tributdrio, controles internos e processos internos das empresas.

Este estudo visa melhorar a compreensdo das tematicas relacionadas a contabilidade que s@o objeto de
disputas administrativas entre contribuintes e a Receita Federal no CARF. Embora haja esfor¢os académicos para
agrupar documentos juridicos, persiste uma lacuna a ser explorada quanto a aplicacdo dessas técnicas na triagem
processual de acordaos do CARF, especialmente em questdes relacionadas ao IRPJ. Assim, esta pesquisa busca
preencher essa lacuna investigativa, contribuindo para o conhecimento contabil, assegurando seguranga juridica
e auxiliando o CARF em sua missao.

O CAREF, orgdo colegiado vinculado ao Ministério da Economia, julga em grau de recurso autuagdes
impostas pela Secretaria Especial da Receita Federal do Brasil (RFB) a contribuintes pessoas fisicas e juridicas.
Sucessor do antigo Conselho de Contribuintes, 0 CARF ¢ organizado em cdmaras e turmas (Régo, 2020). E
imprescindivel aprimorar seus processos, reduzindo tempos médios de julgamento e melhorando a prestacao
administrativa a sociedade. Novos sistemas informatizados devem automatizar a atividade de julgamento e
proporcionar meios ageis para apresentacdo de recursos pelos contribuintes (Serpa, 2021).

Esta pesquisa apresenta relevancia para a literatura contabil em diversas dimensdes. Inicialmente, sob uma
perspectiva pratica, auxilia profissionais e estudiosos da tributag¢do na identificacdo, classificagdo e agrupamento
sistematico das principais questdes objeto de litigio tributario referente ao IRPJ. A contribui¢ao cientifica reside
na proposta de uma abordagem metodoldgica inovadora, fundamentada em modelo de aprendizado de maquina
(ML) para agrupamento de documentos, proporcionando eficiéncia e confiabilidade na pesquisa dos precedentes
administrativos tributarios. Essa abordagem oferece um enorme potencial como ferramenta para analises praticas
e futuras investigacdes nas areas contabil-tributaria e financeira.

Neste artigo, discutimos o conceito de clusterizagdo e as principais contribuicdes praticas deste
procedimento aplicado aos acordiaos do CARF. Em seguida, apresentamos de maneira sucinta a metodologia e o
modelo ML adotado. Posteriormente, exibimos os resultados obtidos com a aplicacdo do modelo desenvolvido,
identificando os principais 'clusters' de acordaos relacionados ao IRPJ. Por ultimo, analisamos as implicagdes da
pesquisa e apresentamos algumas conclusdes relevantes para o campo da contabilidade.

2 CLUSTERIZACAO DE ACORDAOS DO CARF DE IRPJ E CONTABILIDADE

O objetivo de qualquer processo de agrupamento, independentemente do algoritmo utilizado, ¢ estruturar
ou dividir um conjunto de objetos nao estruturados em grupos (clusters). A finalidade principal é minimizar as
distancias entre objetos dentro de um agrupamento ¢ maximizar as distancias dos elementos fora dele, ou seja,
agrupar elementos similares (Calambas et al., 2015). Dito de outra forma, os documentos dentro de um cluster
devem ser o mais semelhantes possivel, enquanto documentos em diferentes clusters devem ser bastante distintos
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(Martins, 2018).

Diante da impossibilidade de analisar prontamente grandes conjuntos de dados, especialmente sem
correlagdes aparentes, métodos estatisticos, computacionais ¢ de analise auxiliam no reconhecimento de padrdes.
Com o aumento exponencial de dados textuais, analisar padrdes em documentos legais tornou-se desafiador. Um
desafio na area juridico-tributaria é responder rapidamente a crescente demanda por questdes tributarias. Utilizando
mecanismos de agrupamento, ¢ possivel distribuir trabalho entre assessores, considerando a semelhanca entre
documentos (Oliveira & Nascimento, 2021).

O uso de palavras-chave ¢ essencial para analisar grandes conjuntos de dados nao estruturados, como os
apresentados no CARF. Em geral, o especialista faz a triagem dos documentos e distribui os processos a serem
julgados entre os membros da equipe, desviando-se da atividade principal do especialista (Oliveira & Nascimento,
2022).

Por meio do uso de algoritmos de aprendizagem de maquina, é possivel aprimorar os processos de busca
de casos de IRPJ no CARF, com o apoio de processos de agrupamento e categorizagdo. Identificaram-se termos
e referéncias legais, analisando expressoes regulares para descobrir referéncias legais, que juntas correspondem
as principais caracteristicas utilizadas como parametros de agrupamento. A formagao do cluster ¢é realizada por
um processo de divisdo, no qual ¢ inicialmente definido um cluster geral, e os documentos nele contidos sdo
iterativamente analisados. Se a semelhanga do documento for baixa em relag@o ao centroide do cluster, o documento
¢ separado para formar um novo cluster (Silva et al., 2021). A mineragdo distribuida de dados ¢ contemplada no
campo da pesquisa que envolve a aplicagdo do processo de extragdo de conhecimento sobre grandes volumes de
informagodes armazenadas em bancos de dados publicamente disponiveis do CARF (Liu & Chen, 2017). As novas
ferramentas de analise de dados proporcionam oportunidades para realizar previsdes, classificagdes e outras tarefas
online em suas bases de dados localizadas em diferentes nds interligados através da internet (Rodriguez, 2015).

A clusterizag@o dos assuntos abordados nos acérdaos do CARF relacionados ao IRPJ ¢ interessante por
diversos motivos, incluindo a conexdo com a contabilidade:

i) Do ponto de vista do orgado julgador - CARF: identifica-se quais matérias demandam mais horas de
trabalho dos conselheiros, permitindo uma melhor alocacéo e distribui¢ao de processos entre as turmas, facilitando
a especializagdo e, consequentemente, a eficiéncia na analise de questdes contabeis e tributarias.

ii) Do ponto de vista dos contribuintes: ¢ possivel conhecer as matérias relativas ao IRPJ mais julgadas
pelo CARF, o que permitiria que dedicassem maior atengdo aquelas mais recorrentes, impactando diretamente na
gestao contabil e fiscal das empresas. Tal conhecimento, se possivel segregado por porte ou ramo de atividade,
poderia nortear eventuais planejamentos tributarios (licitos, evidentemente) executados pelos contribuintes.

iii) Do ponto de vista da autoridade tributaria (RFB): com a clusterizagdo, ¢ possivel direcionar esforcos
para a) capacitacao do corpo funcional em relagdo as matérias com maior litigiosidade, abordando também aspectos
contabeis relacionados; b) criacdo de grupos especializados de auditores em determinadas matérias, incluindo as
questdes contabeis envolvidas.

iv) Do ponto de vista dos profissionais contabeis e juridicos: a partir da identificagdo dos temas mais
sujeitos a disputas, os profissionais podem se preparar e se qualificar para lidar com eles, aprofundando sua
especializacdo em determinados temas contabeis e tributarios, nos quais desenvolveriam vantagens comparativas
em relagdo a outros profissionais.

Considerando a importancia do IRPJ ndo apenas no contexto do contencioso administrativo, mas também
na arrecadacdo federal e na contabilidade das empresas, optou-se por delimitar o escopo deste projeto a analise de
decisdes em processos relativos a esse tributo. Em geral, esses casos sdo julgados pela 1* secdo do CARF.

Outra consequéncia da limitacdo ao IRPJ ¢ que a analise estara, naturalmente, restrita as autuagdes
realizadas junto a pessoas juridicas. Isso implica em focar em questdes contabeis e fiscais que afetam diretamente
a gestdo e o planejamento tributario das empresas, contribuindo para uma melhor compreensdo das implicagdes
desses tributos na contabilidade corporativa.
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3 METODOLOGIA

3.1 Coleta de dados

Os dados das decisdes do CARF foram recuperados diretamente da pagina de pesquisa do orgdo'. A
pesquisa dos acorddos pode ser realizada pelo numero do processo ou do acérdao, pelo nome do relator, pelo nome
ou CPF/CNPIJ do contribuinte, ou por palavras-chave presentes na ementa ou no texto completo da decisdo. A
coleta de dados foi realizada usando a biblioteca Selenium do Python e a implementagdo ChromeDrive’. A forma
de acessar o contetido das paginas foi o XPATH. A pagina do CARF possui a seguinte configuragio:

Jurisprudéncia/Acordaos

Selecione sua pesquisa:

Més/Ano do Acordao:

01/2020 __[ a |o1/2021 j

® Processo (O Acordado
@®@Relator(a) O Contribuinte O CPF / CNP)
@Ementa ODecisao O Ementa + Decisdo

Figura 1. Coleta de dados do CARF

Considerando que o objetivo deste trabalho é analisar as decisdes relacionadas ao IRPJ, optou-se por
buscar acordaos que apresentassem esse termo em sua ementa. De maneira geral, nota-se que as ementas podem
abordar diversos assuntos distintos. Dentro de cada topico, sdo informados os exercicios ou anos-calendario
referentes aos fatos geradores ou as infragdes, seguidos da apresentagio da decisio no formato "PREAMBULO
<quebra de linha> Dispositivo". A teoria ¢ a pratica juridicas estabelecem que a ementa ¢ composta por duas
partes: o preambulo, também conhecido como verbetagdo, ¢ o dispositivo. O preambulo geralmente é escrito em
letras maiusculas (caixa alta) e consiste em uma sequéncia de palavras-chave ou expressdes que indicam o assunto
debatido no julgamento. O dispositivo ¢ a regra resultante do julgamento do caso especifico, devendo ser objetivo,
conciso, afirmativo, preciso, univoco, coerente e correto (Freitas, 2011).

Os "assuntos" mencionados explicitamente na ementa referem-se apenas ao tributo ou as normas gerais
aplicaveis de forma genérica ao caso concreto, nao sendo adequados para caracterizar, com precisdo, a matéria
objeto de analise. Dessa forma, para os propdsitos deste trabalho, adotar-se-a a expressdo "matéria" para se referir
aos diversos temas tributarios analisados, evitando confusdo com os "assuntos" expressamente indicados nas
ementa.

O resultado da coleta compreendeu 10.162 acérdaos proferidos no CARF no periodo de 2016 a 2020.

! https://carf.fazenda.gov.br/sincon/public/pages/ConsultarJurisprudencia/consultarJurisprudenciaCarf.jsf
2 https://chromedriver.chromium.org/home
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Considerando que o projeto visa a clusterizacdo com base na feature "ementa", a analise exploratoria dos dados
focou-se nesse aspecto. O periodo analisado ndo incluiu os anos de 2021 ¢ 2022 devido a mudangas no regimento
do CAREF, que afetaram a dindmica das decisoes. Além disso, uma greve dos conselheiros representantes da
Fazenda afetou significativamente o andamento dos processos relacionados ao IRPJ, especialmente aqueles que
envolviam grandes créditos tributarios.

3.2 Tratamento de dados

Este projeto foi realizado integralmente na linguagem Python, versdo 3.7.3, utilizando o ambiente Jupyter
Notebook da plataforma Anaconda. A técnica escolhida para efetuar a clusterizagao foi o método de particionamento
denominado k-means, pertencente a biblioteca scikit-learn do Python, ajustado sobre a matriz esparsa gerada pela
aplicagdo do método tf-idf (term frequency - inverse document frequency) no texto da ementa, com redugio de
dimensionalidade.

Foram utilizadas as ferramentas scikit-learn® e NLTK* (Natural Language Toolkit), duas das principais
bibliotecas para machine learning e NLP (Natural Language Processing) disponiveis para a linguagem Python.
Para a parte grafica, foram utilizadas as bibliotecas Matplotlib e Seaborn. Apos a importacdo das bibliotecas,
foram importados e concatenados em um Unico DataFrame os arquivos gerados nos dois notebooks anteriormente
mencionados.

Inicialmente, analisou-se o "tamanho" da feature "ementa" em cada observagdo, em relagdo a quantidade
de palavras. Utilizando a fung@o "describe", foi possivel verificar que a menor quantidade de palavras encontrada
em uma ementa foi de 9, enquanto a maior foi de 1.784. A média de palavras por ementa ¢ de 166,6, com desvio-
padrdo de 152,6. A mediana da distribuicdo é de 114 palavras. A plotagem do histograma foi realizada com o uso
das bibliotecas Matplotlib ¢ Seaborn.

Da andlise dos termos extraidos nas ementas, percebe-se claramente os radicais das palavras
“compensagdo”, “multa”, “receita”, “provisdo”, “despesa”, “estimativa” e “omissao”, entre outras. Tais palavras
j& fornecem um primeiro insight sobre as matérias mais tratadas nos acordaos. Algumas palavras (ou melhor,

nn

seus radicais) chamam a atengdo: "agio", "creditorio", "decadéncia", "homologacdo", "DCOMP", "origem", entre
outros. Esses radicais também sdo indicativos das matérias mais analisadas pelo CAREF, relacionadas ao IRPJ.

3.3 Criacao do modelo de machine learning

O aprendizado de maquina tem como objetivo criar algoritmos capazes de identificar padrdes em grandes
conjuntos de dados, com minima intervengao humana. Dessa forma, os algoritmos "aprendem" a partir dos dados.
O proposito deste estudo foi utilizar um modelo de aprendizado de maquina para agrupar ementas nas decisdes
do CAREF, identificando as matérias julgadas e a relevancia dessas matérias de acordo com o tamanho do grupo.

Existem trés tipos de aprendizado de méquina: supervisionado, ndo supervisionado e por refor¢co. No
aprendizado supervisionado, os dados sdo rotulados e o modelo aprende a classificar ou prever valores para novos
registros (Thangaraj & Sivakami, 2018). Esse tipo de modelo ¢ adequado para situacdes em que ha um conjunto
de dados rotulados disponiveis para treinamento. A classificacdo ocorre no ambito do aprendizado supervisionado,
onde o sistema passa por treinamento e teste antes da classificagao em si. Ja no aprendizado nao supervisionado, os
dados rotulados ndo estao disponiveis. Apesar de ser um processo mais complexo e que pode apresentar problemas
de desempenho, ele ¢ adequado para lidar com grandes volumes de dados.

Neste estudo, a escolha do modelo de aprendizado ndo supervisionado foi a melhor opgao, uma vez que
ndo havia dados rotulados disponiveis. Além disso, esse modelo é adequado para situagdes em que € necessario
modelar a distribui¢@o dos dados para aprender mais sobre eles ou identificar padrdes e agrupamentos.

Em algoritmos de agrupamento, a analise busca criar grupos de objetos similares, diferentes dos outros
grupos. Neste estudo, técnicas de clusterizagdo de documentos em formato de texto foram usadas para identificar
matérias julgadas pelo CARF a partir das ementas dos acordaos. Os passos a seguir sdo (Panagopoulos, 2020):
i. Pré-processar texto: Inclui tokenizagdo, stemming e remocao de stopwords. Scikit-learn faz a tokenizagao e
a remocao de stopwords no k-means. ii. Representar documentos como vetores: Usar TF-IDF para transformar
texto em vetor numérico, considerando a frequéncia e relevancia das palavras. iii. Executar clusterizag¢ao: Aplicar
o algoritmo k-means, que se baseia na distancia euclidiana e minimiza a soma dos erros ao quadrado (SSE) dos
centréides de cada cluster. Os passos do k-means sdo: especificar o nimero de clusters (k), escolher k centroides

* https://scikit-learn.org/stable/
* https://www.nltk.org/
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aleatdrios, atribuir pontos ao centroide mais préximo, calcular o novo centroide de cada cluster e repetir até que
a posi¢do do centroide ndo mude, e iv. Avaliar resultado: Analisar as caracteristicas dos clusters e verificar quais
documentos estdo em cada grupo. Ferramentas como "nuvem de palavras" (word cloud) sdo uteis.

Ao final do artigo se disponibilizam para livre acesso os dados extraidos do site do CARF e notebooks
utilizadas para extragdo e tratamento de dados.

4 APRESENTANDO E DISCUTINDO OS RESULTADOS

Os clusters obtidos da analise da ementa dos acérdaos foram descritos com base nas matérias abordadas
em cada um deles. A partir dessa analise, foi possivel associar cada cluster a principal matéria nele contida,
conforme descrito abaixo. As "palavras caracterizadoras do cluster" sdo aquelas mais relevantes no contexto e
ndo necessariamente as mais frequentes. Antes da avaliacdo e visualiza¢do dos resultados em si, foi realizada a
contagem dos acordaos pertencentes a cada cluster.

Quantidade de acdrdaos por cluster

5°° -l-
0 1 2 3 4 5 6 7 8 9 10 1 12

Cluster

Figura 2. Distribuicao da quantidade de acérdao a versar em IRPJ por clusters

Na tabela a seguir, apresentam-se a 10.162 acorddo do CARF a versar sobre o IRPJ classificados por
tematica.

Tabela 1. Clusters por tematica e peso percentual dos acordaos no periodo de estudo

Cluster ~ Tema Quant. acordaos %

0 Pedidos de restitui¢do e compensagdo de pagamento indevido 1.362 13,4%
Presuncdo de omissdo de receitas decorrente de depdsitos bancarios de origem 0

1 < 1.161 11,4%
ndo comprovada
Pedidos de compensagdo decorrente de erros de preenchimento de DARF e/ o

2 91 0,9%
ou DCTF

3 Langamento de oficio em geral, tributacdo reflexa do IRPJ 3.787 37,3%

4 CCi(\),cielﬁmentes de presungio de lucro em servigos hospitalares ou de construgio 378 3.7%

5 Créditos de PIS/PASEP — Conceito de insumos 188 1,9%

6 Amortizagdo de agio 373 3,7%

7 Preco de transferéncia 208 2,0%

8 Compensagao de tributos pagos a maior face a prova 232 2,3%
Restitui¢do e compensagdo de pagamento indevido por comprovagio o

9 . 98 1,0%
deficiente

10 Multa isolada por falta de recolhimento das estimativas de IRPJ — 567 5.6%

Concomitancia de multas
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Tabela 1. Clusters por tematica e peso percentual dos acordaos no periodo de estudo

Cluster ~ Tema Quant. acordaos %
11 Restitui¢do e compensagdo de saldo negativo de IRPJ 1.150 11,3%
Restitui¢do e compensagdo por pagamento indevido, incluindo saldo negativo o
12 o 567 5,6%
de IRPJ, gerado pelo pagamento de estimativa
Total de acorddos 10.162

Fonte: Elaborada pelos autores.

4.1 Clusters de acérdios de julgamento a versar em IRPJ

Em seguida, buscou-se identificar as principais matérias em cada agrupamento, sendo este o objetivo
principal deste estudo. Para tal identificacdo, a primeira técnica empregada foi a nuvem de palavras, também
conhecida como "word cloud". Essa representacao grafica exibe os termos mais frequentes em cada agrupamento,
permitindo uma rapida visualizagdo da relevancia de cada termo, gragas ao tamanho com que cada palavra ¢
apresentada na nuvem. O pacote wordcloud do Python foi utilizado para criar essas nuvens.

Decidiu-se construir as word clouds sem as stopwords, utilizando a variavel "ementa_clean" para evitar
a contaminag@o das nuvens com termos desnecessarios. Os graficos das word clouds foram analisados levando
em consideragdo a area de negocios, ou seja, com base em conhecimentos especificos sobre a legislagdo tributaria
federal e contabilidade. Essa analise possibilitou captar o sentido das expressdes no contexto do PAF (Processo
Administrativo Fiscal), facilitando as conexdes entre essas expressoes ¢ o reconhecimento das matérias abordadas.
A seguir, as nuvens criadas pelo codigo, uma para cada cluster:

4.1.1 Cluster 0 — Pedidos de restituicio e compensacio de tributos pagos a maior (pagamento indevido) —
Instrucio Normativa (IN) RFB n° 1.717/2017

Principais palavras ou expressoes caracterizadoras do cluster: “compensagdo”, “crédito”, “DCOMP”,
13

“retificagdo”, “DCTF”, “pagamento indevido”, “liquidez”, “certeza”, “erro”, “preenchimento”, “despacho
decisorio”.

Cluster: @
Qtde Acérdaos: 1362
Listadas: 1.25%

reconhecimento creditoério cer‘teza llquldez
S _ - . 1rpj compensacao
comprovagao cred1to estituicio compensacdo principio verdade prazo decatancial

erro preenchlmento ONus prova. -=—g:

ocumentos habei:
contra fazenda

declacagagmggmpensaqaou»
“=” despacho decisor i i

retlflta 30 dth dctf retlflcadora QJ
Er o 1;;1@1te‘.,,,:,c,pagamento indevido !9z

S reenciisunto declarscho rédito liquido homologacdao compensacdo

stencia

X1

Figura 3. Word cloud do cluster 0
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Termos mais frequentes no Cluster 0
compensagdo I mmm—m——
crédito I —
declaracdo I—
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Figura 4. Cluster 0 — Pedidos de restitui¢do e compensagao de pagamento indevido

4.1.2 Cluster 1 — Lancamentos de oficio decorrentes de omissio de receitas apuradas com base em depésitos
bancarios de origem nio comprovada (art. 42 da Lei n°® 9.430/96)

99 <.

Principais palavras ou expressoes caracterizadoras do cluster: “omissao”, “receita”, “depdsitos bancarios”,
“origem comprovada”, “multa qualificada”, “interesse comum”, regularmente intimado”, “presungdo”,
“documentagao habil”, “idonea, “cerceamento”, “defesa”, “fraude”, “simula¢do” e “arbitramento”.

Cluster: 1
Qtde Acdrdaos: 1161
Listadas: @.52%

o i s @ dol o creditados “conta e
2 *E""“"%‘:l"J"*‘[?:l}aSzo dec?ggglcr}?igtn admlr:lstratwo contrlbumtepllgc?dhusa Eg
;: Endiil"oper w;'e.cursos]. ;§11azad09f 1 Cdlo o wwiyalores creditadoscomrovasio MWEE
ssénci u comprove mediante R A g
O Corigem comprovadawss. m! eSPONsabilidade solidaria’ 2
N == tsdise langamento 1t 13 f d wnE
ol 3 l falta apresentaglo m a qua l lca az Ms
X o anqamento OflClOflgcallzacaoslgllo bancario 2 ot
V) L Pessons juridicase. ontagen praze conta ¢ cédigo macionsl g b Or'IUS pr‘ova 5 E
o T2 b
2e: 0missdo receita oo
w
?_" depos ltOS bancarlos quais titularr@gularmente J.ntl.lrn‘?\dgl = %
idonea origem cerceamento defesapresungao omissao =i )
langamentos refl.exoas ]T-ecelt]a'sdd?pps.lena nnlvelger%aacpylgancglgcumentagaoc]Lsia-'l r}ujll'uaﬁ(;gr(l)s!c!!ug Lutuﬁ

Figura 5. Word cloud do cluster 1
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Termos mais frequentes no Cluster 1

omissdo I mm—
langamento I

multa
receitas I
receita I
oficio I—
origem [I—
presuncéo IN—
QU ——
csll I
ctn I——
cofins [INEEE—
pis I——
responsabilidade INEE——————

Termo

2500

Figura 6. Cluster 1 — Presungao de omissdo de receitas

4.1.3 Cluster 2 — Pedidos de compensacio decorrentes de erro de preenchimento de DARF (Documento de
Arrecadacao de Receitas Federais) e/ou DCTF (Declaracao de Débitos e Créditos Tributarios Federais)

Principais palavras ou expressdes caracterizadoras do cluster: “DARF”, “DCTF”, “compensagdo”, “erro”,

“erros”, “preenchimentos”, “cddigos”, “pedido”, “reconhecer” e “indébito”.

Cluster: 2
Qtde Acérdios: 91
Listadas: @.e%

administrative declaragdo ~pleiteado pagamento

o= errosepreenchlmentos
preenchlmentos codigos dar'f dth
e i pedido compensacgdo C o

indébito pleiteado reconhecer compensacao

o st Cotigos.far PUCtT constatade
1rpj pedidao
CQmpensaganerrospreenchimentos darf

langamento

deve

Figura 7. Word cloud do cluster 2
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Termos mais frequentes no Cluster 2

detf FEe

preenchimentos
reconhecer I—
constatado [ —
codigos IN—
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erro [N
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indevido
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Figura 8. Cluster 2 — Pedidos de compensagao decorrente de erros de preenchimento de DARF e/ou DCTF

4.1.4 Cluster 3 — Lancamentos de oficio em geral

29 cer

multa”, “juros”,

ganho capital”, “capital

LIS LIS

oficio

<

Principais palavras ou expressdes caracterizadoras do cluster: “langamento”,
“CSLL”, “fiscalizag@o”, “cerceamento defesa”, “regime competéncia”, “glosa despesa”,
proprio”, “prazo decadencial”, “PIS”, “COFINS”.

Obs.: Trata-se de um cluster de carater mais genérico. Nao a toa, é o maior deles, com mais de 3.700
observagdes. Aparentemente, reune diversas matérias distintas.

Cluster: 3
Qtde Acdrdios: 3787
Listadas: 4.52%

‘2‘ Bl B o e admlnlSF r(-.‘ugl:ttolae&o([eme ° compr ovacdo
E :llgpgs§1g-1%1dadeg ato m u l f l C

Hilke ik ecerceamen e
Eghécredlto pJ DAY ¢ ! ‘”““t“““ contrlgum

resultado Tt operagdes
Vd ]_OI"ES J mo ra s '”“a;,s au}ﬂc}ga§gﬁm§q%moficlo

inexisténcia

ganho capltalfaﬁ)i"’]ﬁé decadéncia Soclal l'qmdo

atividade
« 52 langamento tividac primeira w;\n

autuacio 1 S Cofln S 034. lii.L.( PE ;.,...,c,a,l.:'..ltal préprio
Carle?élﬁ“;c{u‘zlnp regime competenc1a liquido csll

lancamento homologagao terceiro FEEIMENtO 1Interno .. glosa

Figura 9. Word cloud do cluster 3
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Termos mais frequentes no Cluster 3
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Figura 10. Cluster 3 — Langamento de oficio em geral, tributacdo reflexa

4.1.5 Cluster 4 — Coeficiente (ou percentual) de presun¢do na apuracio do lucro presumido, envolvendo
receitas de servicos hospitalares e de servicos de construcio civil, com ou sem o fornecimento de materiais
(art. 15 da Lei n° 9.249/95)

LEINT3

Principais palavras ou expressOes caracterizadoras do cluster: “percentual”, “coeficiente”, “servigos

hospitalares”, “presumido”, “repetitivo”, “STJ”, “construgdo civil”, “empreitada”, “fornecimento”.

EEINT3

Obs.: Aparentemente ha jurisprudéncia formada sobre a matéria no ambito do Superior Tribunal de Justica
(STJ), conforme sistematica dos recursos repetitivos.

Cluster: 4
Qtde Acdrdaos: 378
Listadas: @.e%

:  consult trlbunal UStl anﬂglce'slsa:umente prestados sadde” sorte
squeles vincuisn “HIESEOYOLVias, hospitais 1aL Justic o'senrepetitivo stj

*J:a:t“.:n:':".,' tese fumaa . SiMpleST cONSuUlta  vinculam atividades,
forpecupen__t,o Rateriais™et i s coef1c1ente presungao
w0 0 e AmMbito hosp]_“;i] ar hospltalares servu;os tixado super

= voltados d;retament ar consultéries oRtribuinte devendo
Omo! : ]

Brestacad servico...expressdo servicos - 2

a
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carac terna;io

r.l

hospitalar excluindo
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:
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presumldo percentual = restaqas ambito @
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Figura 11. Word cloud do cluster 4
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Termos mais frequentes no Cluster 4

Termo
]
5
-

0 200 400 600 800
Frequéncia
Figura 12. Cluster 4 — Coeficientes de presun¢@o de lucro presumido em servigos hospitalares ou de construg@o
civil

4.1.6 Cluster 5 — Créditos de Pis/Pasep e Cofins: Conceito de insumos utilizados na produc¢ao de bens ou
produtos destinados a venda ou na prestacio de servigcos (Arts. 3° das Leis n° 10.637/02 e 10.833/03)

Principais palavras ou expressdes caracterizadoras do cluster: “Pis”, “Pasep”, “Cofins”, “créditos”,
“conceito”, “insumos”, “produtos”, “bens”, “servi¢os”, “destinados”, “venda”.

Obs: Aparentemente, ndo se trata de matéria relacionada ao IRPJ. Podem ser processos decorrentes de
fiscalizagdes mistas, relativas ao IRPJ/CSLL e ao Pis/Cofins, concomitantemente. Isso explicaria o fato de o
sistema do CARF ter retornado esses acorddos quando da coleta.

Cluster: S
Qtde Acdrddos: 188
Listadas: 6.38%

serem descontadosatividade just utilizado legislador contato dlreto

Outro lado‘“‘“"ll o destlnados Vendatermo insumo

necessarias atividade o e COFiNS denota

s CONCE1T0O 1NSUMOproducdo bens
1rp] pOﬂtO d,}JEE,EEj[“,,Z"tE respcnsavelcredltog serem Justa medida 3 abrangencia mp

ol sofims dUtOS destlnadosabrangenaa tdo

m 1; stendidas demais..
s ca.m.aﬂonados 1P1c ustos producdao;

g denota abranséncla g
g peleg;\ténta:o p caracteriza se p b r a nge n C la 1p1 OUtI'O

ESPESBS necessarlas
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dreodsuzclgorlta‘laedng?aspls s lastica 1rp) direto bens elemento diretamente
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to appaor

Figura 13. Word cloud do cluster 5
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Termos mais frequentes no Cluster 5
pis e
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Figura 14. Cluster 5 — Créditos de PIS/PASEP — Conceito de insumos

4.1.7 Cluster 6 — Amortizacao de agio derivado da expectativa de rentabilidade futura (arts. 385 e 386 do
RIR/99 — Regulamento do Imposto de Renda, Decreto n° 3.000/99, e/ou legislacdo superveniente)

LR ENTY e LR N3

Principais palavras ou expressdes caracterizadoras do cluster: “amortizagdo”, “agio”, “rentabilidade
futura”, “investidora”, “investida”, “aquisi¢do”, “investimento”, “grupo econdmico”, “agio interno”, “veiculo”,
“transferéncia agio”, “participagdo societaria”, “efetivo pagamento”, “propodsito negocial”, “substincia
oficio”, “isolada”.

ERINNT

ERINT3

econdmica”, “multa”,

ELINT3

Cluster: 6
Qtde Acérddos: 373
Listadas: 8.31%

lmrﬂ-udo |mmuda

transferéncia agio aglo 1nvest1dora pes Oal JU idicas
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S5 sracicios =~ ssirids o nra70 decadencial 3 oS}
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Figura 15. Word cloud do cluster 6
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Termos mais frequentes no Cluster 6
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Figura 16. Cluster 6 — Amortizagdo de agio

4.1.8 Cluster 7 — Precos de transferéncia na importagio, apurados pelo Método do Preco de Revenda menos
Lucro (PRL) — IN SRF n° 243/2002, art. 12, e IN RFB n° 1.312/2012, art. 12

Principais palavras ou expressoes caracterizadoras do cluster: “prego”, “precos”, “método”, “transferéncia”,
“método PRL”, “preco pardmetro”, “instrugcdo normativa”, “bem importado”, “frete”, “seguro”, “valor agregado”.

Cluster: 7
Qtde Acdrd3os: 208
Listadas: ©.48%

instrucag normativa’ = pri'preco oo sSEUTONeLdan T

pessoas vinculadas mecanismo comparabilidade dif pre raativel ante f r e t e S u ro
transferéncia mét L cjgt praticado paramerrog
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Figura 17. Word cloud do cluster 7
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Termos mais frequentes no Cluster 7
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Figura 18. Cluster 7 — Preco de transferéncia

4.1.9 Cluster 8 — Compensacido de tributos pagos a maior (pagamento indevido) em que a autoridade
administrativa questiona a existéncia dos créditos — Questdes relativas a prova, bem como a certeza e
liquidez do crédito

< <

Principais palavras ou expressdes caracterizadoras do cluster: “existéncia”, “crédito”, “compensagdo”,

“liquidez”, ” “admmlstratlva .

LR I3 ELINT3 LRI CEINNT3

certeza”, “prova”, “provas habeis”, “comprovar”, “autoridade”,

LR N3

Cluster: 8
Qtde Acérddos: 232
Listadas: @.9%
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Figura 19. Word cloud do cluster 8
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Termos mais frequentes no Cluster 8
existéncia I mmmm—m—m————
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Figura 20. Cluster 8 — Compensagao de tributos pagos a maior face a prova

4.1.10 Cluster 9 — Restituicdo e compensaciio referentes a pagamento indevido (indébito) com comprovacio

deficiente
Principais palavras ou expressoes caracterizadoras do cluster: “indébito”, “comprovagido”, “liquida”,
”, “comprovado”, “deficiente”.

PR3

“certa”, “compensa¢ao”, “restituicao”,

Cluster: 9
Qtde Acdérd3os: 98
Listadas: ©.8%

indébito desela  creditorio comprovado

‘restltu1do fundamentar ireitos somen e ou

C e rr:,-stltulcéo 1;3 q u 1d acomp ro forma fgt(a) for!:ncua
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Figura 21. Word cloud do cluster 9
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Termos mais frequentes no Cluster 9
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Figura 22. Cluster 9 — Restitui¢ao e compensagdo de pagamento indevido por comprovagdo deficiente

4.1.11 Cluster 10 — Multa isolada por falta de recolhimento das estimativas de IRPJ e CSLL — Concomiténcia
da multa isolada com a multa de oficio (arts. 2° e 44, inciso I, da Lei n° 9.430/96)

Principais palavras ou expressdes caracterizadoras do cluster: “multa isolada”, “multa”, “oficio”, “juros”,
“falta recolhimento”, “falta pagamento”, “recolhimento estimativa”, “estimativas mensais”, “ajuste anual”,
“concomitancia, “incidéncia”, “IRPJ”, “CSLL”.

Cluster: 10
Qtde Acbrddos: 567
Listadas: 3.7%
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Figura 23. Word cloud do cluster 10
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Termos mais frequentes no Cluster 10
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Figura 24. Cluster 10 — Multa isolada por falta de recolhimento das estimativas de IRPJ — Concomitancia de
multas

4.1.12 Cluster 11 — Restituicio e compensac¢ao de saldo negativo de IRPJ (IN RFB n° 1.717/2017)

Principais palavras ou expressdes caracterizadoras do cluster: “saldo negativo”, “PER”, “DCOMP”,
“compensagdo”, “estimativas compensadas”, “retido”, “fonte”, “retencdo”, “IRRF”, “creditorio”, “declaragdo
compensa¢ao”, “fonte pagadora”, “homologacao”.

Cluster: 11
Qtde Acérddos: 1158
Listadas: 5.84%
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Figura 25. Word cloud do cluster 11
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Termos mais frequentes no Cluster 11
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Figura 26. Cluster 11 — Restitui¢do e compensacdo de saldo negativo de IRPJ

4.1.13 Cluster 12 — Restitui¢do e compensacio por pagamento indevido (indébito), incluindo o saldo negativo
de IRPJ gerado pelo pagamento de estimativas — IN RFB n° 1.717/2017

Principais palavras ou expressdes caracterizadoras do cluster: “pagamento indevido”, “compensagao”,
restituicao”, “estimativa”, “pagamento”, “indevido”, “indébito”, “crédito”, “DCOMP”, “PER”, “recolhimento”,

“saldo negativo”.
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Figura 27. Word cloud do cluster 12
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Termos mais frequentes no Cluster 12
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Figura 28. Cluster 12 — Restitui¢ao e compensagao por pagamento indevido, incluindo saldo negativo de IRPJ,
gerado pelo pagamento de estimativa

4.2 Discussao dos resultados

A analise clusterizada de 10.162 acordaos, proferidos no CARF no periodo de 2016 a 2020, que versaram
sobre IRPJ, mostrou uma grande variedade de decisdes, envolvendo matérias como restituigdo/compensacao
decorrentes de pagamento indevido, restituicdo/compensagdo de saldo negativo de IRPJ, omissao de receitas com
base em depositos bancarios de origem ndo comprovada, amortizagdo de agio e preco de transferéncia, entre
outros.

Note-se que os clusters 0, 2, 8 e 9 parecem tratar de matéria afins, quer seja, a restitui¢do e compensagao
por pagamento indevido ou maior que o devido. O mesmo acontece para os clusters 11 e 12, cuja matéria parece ser
a restituicdo e compensagdo de saldo negativo de IRPJ. Ou seja, esses 6 clusters poderiam, em tese, ser reduzidos
a apenas 2, o que reduziria o nimero total de clusters a 9, entretanto se encontram nuances em cada um deles que
permitem uma diferenciagdo entre si.

Adicionalmente, percebe-se que o cluster 3 possui uma quantidade de observagdes muito maior do que
os demais. E possivel que a analise das caracteristicas das decisdes agrupadas nesse cluster possa oferecer uma
explicagdo para essa concentracdo. Entretanto, em linhas gerais, esse cluster representa os langamentos de oficio
relativo a IRPJ, captando também Pis/Cofins e CSLL. Isso decorre do fato de que o que se decide em IRPJ ¢
aplicavel aos autos de infragdo reflexos. Os acordaos nesse cluster certamente recaem sobre a mesma base fatica
de interesse em langamentos de IRPJ, porém foram ressalvados os aspectos especificos inerentes a legislagdo do
PIS/Cofins e CSLL. Alias os efeitos de tributagdo reflexa do IRPJ também se fazem sentir nos cluster 5, que faz
referéncia a controvérsias em torno de créditos de PIS/PASEP e COFINS, onde a preocupagdo com o conceito de
insumo e produgdo se faz presente, revelando a que o tema ¢é controverso, e define um tipo de matéria recorrente
em acordaos do CARF.

Dentre as tematicas de natureza primordialmente contabil, destacam-se os agrupamentos que abordam,
respectivamente, aspectos relacionados aos coeficientes de presungdo do lucro, amortizagdo de agio e prego de
transferéncia. No cluster 4, a controvérsia se concentra no coeficiente (ou percentual) de presun¢ao na apuracao
do lucro presumido, envolvendo receitas de servigos hospitalares e de servigos de construgao civil, com ou sem
fornecimento de materiais. O cluster 6 discute a contabilizacdo do 4gio na aquisi¢ao de participagdes societarias.
O 4gio ¢ a diferenca positiva entre o valor de mercado dos bens do ativo e o valor contabil desses mesmos bens
na sociedade investida. Por sua vez, o cluster 7 aborda os precos de transferéncia na importacao, que sao pregos
estabelecidos entre empresas vinculadas para transferéncia de bens ou servigos. O Método do Prego de Revenda
menos Lucro (PRL) ¢ uma das formas de apurar esses precos. Ha controvérsia sobre a consideracao dos valores
referentes a frete, seguro e tributos no prego praticado para fins de aplicagdo do PRL.
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Entre os acorddos, destaca-se também o cluster 1, relacionado a presuncdo de omissdo de receitas a
partir de depdsitos bancarios ndo comprovados, que ocorre quando os valores depositados em uma conta corrente
ndo tém origem comprovada pelo titular da conta. Nesses casos, presume-se, com base na lei, que tais valores
representam receita ou faturamento ndo declarado, ¢ assim, cobrar IRPJ sobre esses montantes.

Por fim, existe ainda o cluster 10, referente a discussdo sobre a possibilidade de aplicagdo da multa
isolada e da multa de oficio a0 mesmo tempo, em relagdo ao ndo pagamento do IRPJ e da CSLL. A multa isolada
¢ aplicada quando ha falta de recolhimento das estimativas mensais de IRPJ e CSLL. Por outro lado, a multa de
oficio ¢ aplicada quando o contribuinte ndo paga o IRPJ e a CSLL apurados no ajuste anual.

5 IMPLICACOES PARA CONTABILIDADE

Diante da distribuicdo dos acérddos por clusters, constata-se que a discussdo sobre restituigdo e
compensagao tributaria ¢ de suma importancia para profissionais contabeis, uma vez que possibilita a recuperagdo
de valores pagos indevidamente. Quando ocorre o pagamento de impostos em excesso, a restitui¢do consiste na
devolugao em espécie dos valores pagos a maior, enquanto a compensagao representa a utilizacdo desse montante
para quitar tributos futuros. Os profissionais contabeis necessitam possuir conhecimentos aprofundados sobre as
leis e regulamentos tributarios a fim de executar adequadamente a restituicdo ou compensagao tributdria, incluindo
a compreensao das normas referentes a extingdo das obrigagdes tributarias.

Ademais, ¢ imprescindivel que estejam cientes dos processos para solicitar a restitui¢do ou compensagao
tributaria, como o uso do programa Pedido de Restituicdo, Ressarcimento ou Reembolso e Declaragdo de
Compensacdo (PER/DCOMP). Neste contexto, a importancia do controle interno se destaca, visto que auxilia na
prevencdo de erros e fraudes, garantindo a conformidade com as normas tributarias e a correta aplicacdo das leis.
Um eficiente sistema de controle interno contribui para a precisdo das informagdes contabeis e fiscais, minimizando
riscos e evitando pagamentos indevidos ou a maior, o que impacta diretamente na satide financeira e na reputagdo
das empresas, bem como na reducdo dos litigios tributarios.

Controles internos robustos sdo fundamentais para evitar langamentos decorrentes de presuncao de
omissao de receitas a partir de depositos bancarios de origem ndo comprovada, assim como a incidéncia de multas
isoladas e de oficio por falta de recolhimento de tributos no momento adequado. Os sistemas de controle interno
também sdo relevantes para determinar em qual categoria e coeficiente de lucro a empresa se enquadram. Uma
politica contabil eficiente pode reduzir significativamente o montante de litigios, evitar multas e penalidades
desnecessarias e assegurar a precisao das informagdes financeiras e tributarias.

O "conceito de insumos" se refere a ndo cumulatividade do PIS e COFINS. Insumos sdo determinados
considerando sua essencialidade ou relevancia na atividade econdmica. Aspectos contabeis sdao cruciais para
aplicar corretamente esse conceito, classificando bens e servigos e garantindo a adequagdo a legislacdo tributaria.

Um planejamento tributario adequado é uma parte importante da contabilidade ¢ pode ajudar as empresas
a reduzir riscos ¢ evitar litigios relacionados a questdes fiscais. No que se refere aos pregos de transferéncia, a
contabilidade deve considerar as regras e regulamentos aplicaveis a fim de evitar problemas fiscais e garantir a
conformidade com as leis tributarias. Em relagdo a amortizagdo de agio, deve-se tratar adequadamente, ¢ conforme
a legislacdo, a amortizagdo do agio para garantir a correta apurago e recolhimento dos tributos.

O planejamento tributario ¢ uma ferramenta crucial para a gestdo empresarial e deve estar alinhado
a contabilidade gerencial. A presenga de diversos acordaos abordando temas como prego de transferéncia
e amortizagdo de agio ressalta a relevancia de um planejamento tributario adequado e eficaz. Em sintese, a
contabilidade e o planejamento tributario estdo intrinsecamente interligados, e a analise clusterizada dos acordaos
evidencia a necessidade de uma abordagem meticulosa e bem fundamentada para assegurar a conformidade fiscal
€ minimizar riscos.

6 CONCLUSAO

Utilizando um algoritmo de Aprendizado de Maquina (ML), 10.162 precedentes do CARF relacionados
ao IRPJ foram agrupados em 13 clusters. A analise da clusterizagdo concentrou-se na identificagdo do principal
assunto de cada cluster e na quantidade de acordaos proferidos. Essa abordagem objetivou classificar processos
semelhantes julgados no CAREF, facilitando a coleta de informagdes valiosas para o andamento de processos
relacionados ao IRPJ e fornecendo suporte a tomada de decisao por contadores e advogados tributarios.

Ademais, a analise dos resultados do modelo de aprendizado de maquina requer conhecimento do analista
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de dados na area de contabilidade e tributacdo. Nesse sentido, pode-se enfatizar a importancia do estudo da Ciéncia
de Dados por profissionais de todas as areas do conhecimento, especialmente contabilidade e juridico tributarias,
considerando os desafios contemporaneos.

Incorporando os efeitos na contabilidade, em especial no planejamento tributario, controles internos
e processos internos, a adocao de aprendizado de maquina pode gerar impactos significativos. Por exemplo, a
identifica¢do de tendéncias e padrdes em decisdes tributarias pode auxiliar empresas a desenvolverem estratégias
de planejamento tributario mais eficientes e aperfeicoar seus controles internos. Além disso, os insights obtidos com
a analise de acordaos podem contribuir para a melhoria de processos internos, como a revisao de procedimentos
fiscais e a adaptagdo as mudangas na legislagdo tributaria. Em suma, a utilizacdo de aprendizado de maquina na
analise de acordaos do CARF pode fornecer informagdes valiosas para contadores e advogados tributérios, além
de contribuir para a otimizacdo do planejamento tributario, aprimoramento de controles internos e melhoria de
processos internos nas empresas.

Apesar de suas virtudes, esta pesquisa apresenta algumas limitagdes, como as dificuldades na coleta
de dados e a necessidade de adaptar os notebooks para realiza-la sem interrupgdes - aspectos que podem ser
abordados em futuros trabalhos. Uma limitagao aparente foi a concentragao de muitas decisdes em um Gnico grupo
(cluster 3), dificultando a defini¢do da matéria principal tratada. Pesquisas futuras podem se dedicar a solucionar
essa dificuldade, explorando em mais detalhes a natureza dos langamentos incluidos nesse cluster.

Para trabalhos futuros, sugere-se ampliar o escopo da analise para outros tributos (IRPF, Pis/Pasep, Cofins,
tributos sobre o comércio exterior, entre outros) e expandir o periodo dos acoérddos analisados, abrangendo, por
exemplo, aqueles emitidos a partir de 2010. Isso permitiria uma classificagdo das tematicas relevantes em diversos
tributos. No aspecto metodologico, outra possibilidade seria a aplicagdo de algoritmos de clusterizagao utilizando
outras caracteristicas do banco de dados, como o tipo de acérdao, o ano da fiscalizagdo, o valor do crédito tributario
em litigio e o texto da decis@o (e ndo apenas o da ementa).

BASE DE DADOS E NOTEBOOKS
https://1drv.ms/u/s!ApYzxkxOUDRUgaEYQ 8Y1QCSI511SA?e=MgsARV
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